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Philipp Bayerschmidt

OHTM-Dashboard. Interaktives
visuelles Topic-Modeling-Analyse-Tool

Abstract

Im Topic Modeling gestaltet sich die Analyse der statistischen Ergebnisse als umstandlich und bedarf haufig
einer visuellen Aufarbeitung. Das im Rahmen des DFG-geférderten Projekts »Oral-History.Digital< entwickelte
Tool Oral History Topic Mode/in%Dashboard (OHTM-Dashboard) bietet einen Losungsansatz und ist auf die
spezifischen Anforderungen lebensgeschichtlicher Interviews optimiert. Nach einer methodischen EinfUhrung in
das LDA-Verfahren und einem vergleichenden Uberblick Uber bestehende Analyse-Tools werden die Dashboard-
Funktionen prasentiert. Anhand einer Case Study zur Analyse von Heimat- und Beheimatungsprozessen in
einem Korpus von 991 Interviews aus sieben verschiedenen Archiven wird der Einsatz von OHTM-Dashboard
gezeigt.

In topic modeling, analyzing statistical results can be complex and often requires visual interpretation. The
Oral History Topic Modeling Dashboard (OHTM Dashboard), a tool developed as part of the DFG-funded project
»Oral-History.Digital¢, offers a solution and is optimized for the specific requirements of life history interviews.
Following a methodological introduction to the LDA procedure and a comparative overview of existing analysis
tools, the dashboard functions will be presented. The use of OHTM-Dashboard will be demonstrated through
a cise study analyzing processes of home and settlement in a corpus of 991 interviews from seven different
archives.

1. Einleitung

Die wachsende Zuganglichkeit von Oral-History-Interviewbestanden durch die fortschreitende Digitalisierung,
insbesondere durch die Entstehung des Online-Archivs Oral-History.Digital (OH.D), fihrt zu der Frage,

wie die Vielzahl von Interviews zukinftig analysiert und erforscht werden kann. Welche Moglichkeiten -
neben den Standardldsungen wie Volltextsuche oder Metadatenfiltern - gibt es, um tausend Interviews

aus verschiedenen Archiven und unterschiedlichen thematischen Forschungsprojekten perspektivisch in
einer Sekundaranalyse sammlungsibergreifend zu untersuchen? Um dieser Frage nachzugehen, wurde ein
Forschungskorpus mit insgesamt 991 Interviews aus sieben verschiedenen Archiven zusammengestellt: aus
dem Archiv Deutsches Gedachtnis (ADG) des Instituts flr Geschichte und Biographie der FernUniversitat

in Hagen, dem Archiv Zwangsarbeit 1939-1945 (ZWA) und Colonia Dignidad. Ein chilenisch-deutsches
Oral-History-Archiv (CDG) der Freien Universitat Berlin, der Interviewsammlung der Werkstatt der
Erinnerung (WdE) der Forschungsstelle fur Zeitgeschichte in Hamburg, dem Zeitzeugenarchiv des
Dokumentationszentrum Flucht, Vertreibung, Verséhnung (FVV), der Sammlung Erzahlte Lebensgeschichte
des Museums Friedland (MFL) und einer Sammlung des Hannah-Arendt-Instituts fur Totalitarismusforschung
(HAIT) zu Kindergarten und Schule in der DDR. Ausschlaggebend fir die Zusammenstellung des Korpus war
zum einen die Abbildung der thematischen Breite des Online-Archivs und zum anderen die Voraussetzung,
dass die Transkripte vollstandig digitalisiert vorlagen. Da ein solches Korpus zu umfangreich fir eine
manuelle Analyse ist, wurde die Methode des Topic Modelings', aufbauend auf gemeinsamen Vorarbeiten mit
Dennis Mdbus, Tobias Hodel und Ina Serif,” gewahlt.” Topic Modeling ist ein probabilistisches Verfahren aus
dem Bereich des Text Mining, einem Unterbereich des Natural Language Processing, bei dem das gemeinsame
Vorkommen von Wértern innerhalb eines Textkorpus auf Grundlage von statistischen Verteilungen berechnet
und zu verschiedenen Gruppen, sogenannten Topics, zugeordnet wird. Die Topics kdnnen thematisch
interpretiert und in die jeweiligen Dokumente zurlckverfolgt werden. Diese Zurlckfuhrung auf die jeweiligen
Dokumente bzw. Transkripte ist ein zentraler Bestandteil der Analyse. In der Kombination von distant und
close reading kénnen Erkenntnisse zum Vorschein kommen, die Uber eine rein manuelle Analyse nicht

' Vgl. Blei et al. 2003, S. 993-1022.
* Vgl. M6bus 2020, S. 162-180; Hodel et al. 2022; Franken / Mébus 2024.
* Vgl. Bayerschmidt 2026.
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gefunden worden wéren." Dieser Wechsel der Perspektive, auch bekannt als scalable reading,’ ist kein
einmaliges Vorgehen, sondern ein stetiges Wechselspiel, bei dem die Ergebnisse auf verschiedenen Ebenen
und aus verschiedenen Perspektiven miteinander in Bezug gesetzt werden. Da die manuelle Auswertung der
Topic-Modeling-Ergebnisse und der Wechsel der verschiedenen Ebenen sehr zeitaufwendig und vor allem
sehr unubersichtlich sind, wurde ein eigenes interaktives visuelles Topic-Modeling-Analyse-Tool entwickelt,
das Oral History Topic Modeling Dashboard (OHTM-Dashboard).’

2. Topic Modeling

Es gibt eine Vielzahl unterschiedlicher Algorithmen fir Topic Modeling. In einer Studie haben Ina Serif, Tobias
Hodel und Dennis Mébus herausgearbeitet, dass das Latent Dirichlet Allocation-Verfahren (LDA) fur die Arbeit
mit lebensgeschichtlichen Interviews am besten funktioniert.” LDA geht von der Grundannahme aus, dass
jedes Dokument eine Zusammensetzung verschiedener Themen ist. Das Verfahren berechnet die statistische
Verteilung und Nahe der Wérter zueinander und teilt diese einzelnen Topics zu, die Anzahl der Topics ist
dabei frei wahlbar. Als Ergebnis erhalt man die Topic-Wort-Verteilung und die Topic-Dokument-Verteilung.
Die Topic-Wort-Verteilung gibt die Worter der jeweiligen Topics, absteigend nach ihrer Gewichtung, als
Wortliste an. Die Topic-Dokument-Verteilung enthalt die Wahrscheinlichkeiten, die jedes Topic innerhalb
eines Dokuments besitzt.

Topic- Ersten 20 Worter des Topics

Nummer

44 deutsch, polen, deutschland, polnisch, sprache, russisch, pole, lernen, land, deutsche, familie,
russland, friedland, turkei, stadt, russe, heimat, auslander, tirkisch, grenze,

Tab. 1: Topic-Wort-Verteilung des Topics 44.

Topic Topic-Gewichtung

44 0.5990997305708491
94 0.21392577268082863
0 0.04873578232889533
87 0.02992986020180754
50 0.020996276856984443

Tab. 2: Beispielhafte Topic-Dokument-Verteilung.

Es ist wichtig anzumerken, dass die Wortlisten der Topics alleine auf der statistischen Verteilung der Worter
innerhalb des Forschungskorpus gebildet werden und keine externen Informationen fur die Berechnung
verwendet werden. Die Wortlisten besitzen aber dennoch semantische Gemeinsamkeiten, die aus dem
gemeinsamen Auftreten innerhalb von Satzen oder Textabschnitten resultieren. Die Themen ergeben sich
somit aus dem thematischen Kontext, in dem die Worter zusammen verwendet werden. Diese konnen

sich auf ein oder mehrere Themen beziehen, abhangig vom Kontext des Korpus. Um diese inhaltlichen
Gemeinsamkeiten in Form von Themen greifen zu kdnnen, mussen die Ergebnisse durch die Forschenden
interpretiert werden. Nur so kénnen die Topics thematisch genutzt und in die Textabschnitte zurtckverfolgt
werden.

Vgl. Janicke et al. 2017, S. 226-250; Krautter 2024, S. 261-286.

Vgl. Zeppezauer-Wachauer 2021.

Vgl. Bayerschmidt 2025-2026; das Dashboard kann online auf der Archivseite des ADG frei zuganglich ausprobiert werden:
https://ohtm-dash.oral-history.digital/.

Vgl. Blei et al. 2003.

Vgl. Hodel et al. 2022.
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Bevor die Topics berechnet werden kénnen, muss das zu untersuchende Textkorpus vorbereitet werden.
Im Preprocessing konnen verschiedene Methoden gewahlt und miteinander kombiniert werden, um die
Ergebnisse des Topic Modelings fir die Analyse zu verbessern:’

1. Die Entfernung von Stopwords, also Wértern, die sehr haufig vorkommen und deshalb die Ergebnisse
verrauschen kénnen. Dies kénnen beispielsweise Pronomen, Konjunktionen, Prapositionen etc. sein. Die
Auswahl der zu entfernenden Stopwords ist stark von der jeweiligen Quellenart und der Forschungsfrage
abhangig.

2. Die Bereinigung von Satzzeichen, Paratext sowie Timecodes und Sprecher*innenkirzeln.
3. Die Lemmatisierung von Woértern, also die Ruckfuhrung von Wértern auf ihre Grundform.

4. Die Unterteilung der Dokumente und ihrer Satze in einzelne Wérter bzw. Wortlisten, die sogenannte
Tokenisierung, damit die Berechnung auf Grundlage der einzelnen Worter erfolgen kann.

Aus dem Originaltext »Und das war dann mein groRes Gluck! (lacht) Habe noch nie soviel Geld, wie ich da
verdient habe.« wird nach dem Preprocessing z. B. dieser verarbeitete Text: »groRRes, gliick, geld, verdienen«.

Diese vorverarbeiteten Wortlisten sind, je nach Lange der einzelnen Dokumente des Korpus, die Grundlage
des Topic Modelings. Auf ihnen werden die statistische Verteilung der Woérter und damit die Topics
berechnet. Im Fall der lebensgeschichtlichen Interviews sind die Transkripte von einem Umfang zwischen

60 und 100 Seiten deutlich zu lang fur eine direkte Berechnung, weshalb sie in kleinere Textdokumente,
sogenannte Chunks, unterteilt werden mussen. Fir Interviews hat sich in gemeinsamen Vorarbeiten eine
Lange von 500 Wortern pro Chunk bzw. 100 Wortern pro Chunk nach der Stopwords-Entfernung als geeignet
erwiesen.” Lebensgeschichtliche Interviews bestehen aus einer freien Erzéhlung, die haufig Themenwechsel
oder andere thematische Einschiibe enthalten, die durch das Chunking in der Topic-Verteilung berucksichtigt
werden kénnen.

2.1 Analyseebenen des Topic-Modelings

Die beiden ersten Analyseebenen, die Topic-Wort-Verteilung und die Topic-Dokument-Verteilung, bilden die
Grundlage fur das distant reading. Fur das close reading ist es wichtig, die Topic-Dokument-Verteilung auf die
nicht verarbeiteten Texte zurtckzufihren. Wurden die Dokumente nicht gechunkt, ist diese Zurlckfihrung
leicht umsetzbar. Bei gechunkten Dokumenten mussen die Dateien aber bereits vor der Topic-Berechnung
so aufbereitet worden sein, dass die Ergebnisse der Chunks auf die jeweiligen Textstellen im Dokument
zuruckverfolgt werden kénnen. Ware das Chunking ein einmaliger Vorgang, der nach festen Regeln erfolgt,
kénnten die jeweiligen Dokumente, in diesem Fall Interviews, zuvor in kleinere Teildokumente unterteilt
werden und erst dann dem Korpus hinzugefligt werden. Allerdings ist der Vorgang nicht einheitlich,

sondern stark von den Inhalten und der Struktur der Dokumente abhangig und auch stark vom jeweiligen
Forschungsinteresse gepragt.” Somit stellt das Chunking einen dynamischen Prozess dar, der erst durch
Evaluation der Ergebnisse festgelegt werden kann. Deshalb bietet die OHTM-Pipeline (vgl. Kapitel 4) und

das OHTM-Dashboard ein variables System, das unabhangig von der gewahlten Chunklange die Ergebnisse
ohne eigene Vorarbeiten auf die Textstellen und auch auf das Originaldokument zurtckverfolgen kann. Bei
gechunkten Dokumenten erhalt man durch die Addition der Topic-Dokument-Verteilung aller zum Dokument
gehorigen Teildokumente die durchschnittliche Topic-Verteilung fur das gesamte Dokument bzw. in diesem
Fall fir das gesamte Interview. Addiert man die Topic-Dokument-Verteilung aller Dokumente zusammen,
erhalt man die Korpusebene, die Topic-Verteilung fur das Forschungskorpus. Wenn das Korpus nicht nur

° Eine detaillierte Ausfihrung des Preprocessings und seiner Einflisse findet sich in M&bus et al. 2026.
' Vgl. M6bus et al. 2026.
" Vgl. Mobus et al. 2026, S. 21-27.
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aus einer Sammlung besteht, sondern wie in diesem Fall aus verschiedenen Archiven, ist es wichtig, die
Korpusebene fur die verschiedenen Teilkorpora bilden zu kénnen. Insgesamt ergeben sich bei der Arbeit mit
Topic Modeling folgende Analyseebenen:

- Topic-Wort-Verteilung (Wortliste)

- Topic-Chunk-Verteilung

- Topic-Dokument-Verteilung -~ Dokumentebene
- unverarbeitetes Dokument -~ Dokumentansicht
- Teilkorpusebene

- Korpusebene

All diese Analyseebenen kdnnen fur eine Auswertung der Ergebnisse kombiniert und miteinander in Bezug
gesetzt werden, je nach Interesse.

3. Bestehende Topic-Modeling-Analyse-Tools

Obwohl die statistischen Ergebnisse des Topic Modelings sehr gute Einblicke in den Aufbau und maogliche
Inhalte von Dokumenten liefern, sind diese an sich jedoch schwer zu erschlieRen und zu verstehen.” Deshalb
haben sich schon fruh Visualisierungen fur die Interpretation als mogliche Losung herauskristallisiert und
sind bis heute ein fester Bestandteil des Topic Modelings.” Im Folgenden wird ein kurzer Uberblick tiber

bereits bestehende Losungen gegeben und aufgezeigt, welche Schwachstellen in Bezug auf die Darstellung
der verschiedenen Analyseebenen bestehen.

3.1 LDAvis und Topic Cloud

Angebote wie sLDAvis<" (Abbildung 1) oder die >Topic Cloud<” (Abbildung 2) bieten eine informative
Darstellung der Topic-Wort-Verteilung und zeigen die Verhaltnisse der Topics und der Worter untereinander
sowie zu anderen Topics an. Zusatzlich wird auch die Topic-Verteilung fur das gesamte Korpus visualisiert.

? Vgl. beispielsweise Chaney / Blei 2012, S. 1.

* Vgl. Blei 2012, S. 84; Sievert / Shirley 2014; Chuang et al. 2012; Liu et al. 2021.
' Vgl. Sievert / Shirley 2014.

* Vgl. Ronnqvist et al. 2014.
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Abb. 1: LDAvis mit der globalen Topic-Ansicht auf der linken Seite und den Wort-Balkendiagrammen auf der rechten Seite. [Aus:

Sievert / Shirley 2014, S. 64]
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Allerdings fehlen in beiden Lésungen die Topic-Dokument-Verteilung und die

Moglichkeit gechunkte Dokumente darzustellen.
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3.2 Uncertainty-Aware Topic Modeling Visualization

Valerie Muller, Christian Sieg und Lars Linsen haben 2021 ein interaktives Tool publiziert, welches sie fur die 12
Exploration von Unsicherheiten im Topic Modeling nutzen, darunter verstehen sie die Abweichungen und
Unterschiede verschiedener Modelle mit unterschiedlichen Parametern.” Fir die Topic-Dokument-Verteilung
wurde ein Balkendiagramm gewahlt.

IIIII ||||||| I|||I I|III IIIII
0.8
—
0.6 — l

variable

Topic00
Topic0S
Topic0s
Topico7
Topicos
Topicos

Topic10
Topic11
Topic12

EEEEER

Topic16
Topic17
Topic18
Topic19

Abb. 3: Topic-Dokument-Verteilung. [Aus: Muller et al. 2021, S. 4]

Die qualitative Analyse erfolgt in einer Dokumentansicht mit dem unverarbeiteten Text sowie den farblichen 13
Markierungen der Worter zu ihren Topics. Mehrere Fenster bieten weitere Informationen.” Leider ist das

Tool nicht open source zuganglich und kann daher nicht weiterentwickelt werden, weshalb das Tool hier nicht
weiter beachtet wird.

Textansicht Topics

ahrhunderte durchsuchen wir,

Abb. 4: Dokumentenansicht fir das close reading. [Aus: Muller et al. 2021, S. 5]

* Vgl. Mdller et al. 2021.
7 Vgl. Mdller et al. 2021, S. 4-5.
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3.3 DARIAH Topics Explorer

Im deutschsprachigen Raum ist der DARIAH Topics Explorer bekannt, eine kompakte Softwarelésung, die die
einfach bedienbare Berechnung eines Topic Models und deren visuelle Auswertung bietet.” Die Ergebnisse
konnen auf mehreren Ebenen analysiert und teilweise interaktiv verknupft werden. Zunachst kann die Topic-
Wort-Verteilung angezeigt werden, und Uber einen Klick auf ein Topic gelangt man zu einer Topic-Dokument-
Verteilung fir das gewtnschte Topic.

Topics Explorer : DARIAH-DE

Reset Help Topics Documents Document-Topic Distributions Parameters Export Data {5",‘”

thought, good, people, ...

TOP 15: RELATED WORDS TOP 10: RELATED DOCUMENTS

cuior_aowm |

TROLLOPE_PHINEAS ‘

cuior i |

TROLLOPE_PRIME J

DICKENS_BLEAK ‘

DICKENS_DAVID l

THACKERAY_LYNDON ‘

THACKERAY_VANITY |

FIELDING_TOM

FIELDING_JOSEPH

TOP 3: SIMILAR TOPICS

BEST, LOOKED, DINNER, ...

Abb. 5: Topic-Dokument-Verteilung fur das ausgewahlte Topic im DARIAH Topics Explorer [Screenshot: Philipp Bayerschmidt
2026]

Durch einen Klick auf das jeweilige Dokument gelangt man zu einer detaillierteren Topic-Dokument-
Verteilung fir das ausgewahlte Dokument samt Rickbezug auf die unverarbeiteten Texte. Jedoch ist die
Topic-Ubersicht am Seitenanfang wenig intuitiv und liefert nur mit geschicktem Einsatz des Mauszeigers
weiterfihrende Informationen.

* Vgl. Simmler et al. 2019.


https://dariah-de.github.io/TopicsExplorer/
#simmler_et_al_topic_2019
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Abb. 6: Detaillierte Topic-Dokument-Verteilung fir ein Dokument im DARIAH Topics Explorer. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt
2026]

Zusatzlich gibt es auch eine gesamte Topic-Dokument-Verteilung in Form einer Heatmap, allerdings ohne [16]
interaktive VerknUpfung zurick in die jeweiligen Dokumente.

@

Reset Help Topics Documents Document-Topic Distributions Parameters  Export Data ':BA.;.AH

Document-Topic Distributions

Abb. 7: Topic-Dokument-Verteilung des DARIAH Topics Explorers. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

Mehrere Anzeigen gleichzeitig darzustellen, ist nicht moglich, da sich bei einer Verlinkung der Ebenen immer [17]
die neue Ebene 6ffnet und die vorherige Ebene schlief3t. Die gleichzeitige Darstellung mehrerer Ebenen

wurde eine bessere Verknupfung der Ergebnisse ermdglichen und das scalable reading ungemein erleichtern.

Die Berechnung der Topic-Verteilung erfolgt lediglich auf Grundlage von TXT-Dateien oder XML-Dateien,

zudem fehlt die Moéglichkeit, die Texte zu chunken oder Teilkorpora zu bilden. Ein Parametertuning, das



Bayerschmidt: OHTM-Dashboard | ZfdG 2026

insbesondere fur die Reproduzierbarkeit der Methode zentral ist, wird nur in sehr begrenztem Umfang durch
die Einstellung der Anzahl der Topics und der Iterationen der Berechnungen ermdglicht. Weiterhin fehlt die
Moglichkeit spezifische Parameter wie Random Seed, optimize_interval und alpha einzustellen. Zu beachten
ist, dass der DARIAH Topics Explorer nicht als tiefgreifendes Tool fur Topic Modeling gedacht ist, sondern als

einfacher Einstieg in die Methode dienen soll.”

3.4 Leipziger-Corpus-Miner
Eine weitere aus Deutschland stammende Lésung ist der interaktive >Leipziger-Corpus-Miner (iLCM)®, eine (18]
umfangreiche Software mit zahlreichen Machine-Learning- und Natural-Language-Processing-Verfahren,
unter anderem auch Topic Modeling. Die jeweiligen Ergebnisse kdnnen immer auf die unverarbeiteten Texte
zuriickgefihrt werden; auBerdem bietet die Software die Méglichkeit, durch eigene Skripts Funktionen
anzupassen oder zu erweitern. Jedoch konnte aufgrund der erwarteten Datenstruktur und Textlogik das
Chunking von Interviews innerhalb der Software nicht umgesetzt werden.

LDAVis  Estimated word frequencies  Topic Proportions overtime  Datedistribution ~ Coherence  Extract Dictionaries  Detailed Metadata Distribution  Topic Dispersion ‘ Validation | Document Comparison  Document Outlier
Document Clustering  Document Grouping ~ Model Reproducibility  Topic Topic Connection  Topic Labels
Distribution of topics for chosen document Ich dachte erst mal , 6h, bisher haben wir nur ein paar Mal iber Termine gesprachen und gestern Morgen habe ich Ihnen dann gesagt, habe ich gedacht :, Na gut , dann haben

wir das hinter uns , dann machen wir das also schnell . “ Und gestern Nachmittag habe ich mir eigentlich mal iberlegt, was mochte die Dame eigentlich von mir wissen . ( ...) Das

= ;:E:‘ 121 konnte ja eigentiich doch ein bisschen unerfreulich werden , nicht, du hast doch ein bisschen voreilig 2ugesagt . Also , dass die . Ich hatte besser getan , haite mir zunachst mal
Tﬂ&‘g“s Topic: 22 Ihre Biicher beim ( Brockmeier . ) besorgt und hatte da mal reingeguckt , dann hatte ich es wahrscheinlich gesehen . Also da kann ich Ihnen zusichern , dass , wie gesagt , mit den
4 W Topc o | Sachen kein Missbrauch getrieben wird und ich bin also auch aus persanlichen Griinden daran interessiert, &h , was so ber die mittelstandischen Unternehmer . Sie sind Ja im
Topic: ¢ | Prinzip ein mittelstandischer Unternehmer , 3h zu erfahren weil ich eben wie gesagt auch vorhabe , 3h , dariber eine Doktorarbeit zu schreiben . Also einfach mal zu sehen wie
B Topic 17| die u sich in der Deutschland entwickelt haben , weil da gibt es namlich auch nicht sehr viel auf diesem Gebiet . Also es dreht sich
Top e Topic- 1 | Jetzt um Ihre Doktorarbeit . Nein , das verknilpfe ich miteinander . Also die Arbelt in Hagen verkniipfe ich mit meiner Arbeit in Bochum . Das ist ... [ lacht] . Man muss ja rationell
. M 7opic 20| arbeiten . Fangen wir mal an . Also ich hatte an sich ja ganz gerne Ihren Fragenkatalog vorher mal gerne ... Da habe ich nicht dran gedacht , ich hatte sagen missen : , Schicken
Topic: 14 | Sie mir Ihren Fragenkatalog ... . Ah , das machen wir grundsatzlich nicht, weil dann kommt ja nicht, also ... Ja, dann miissen Sie damit rechnen , dass grundsétzlich der
Topic: 18 | Gesprachspartner sagt: . Ja , so haben wir nicht gewettet . “ ne . Hm . Aber ich meine das Prinzip ist .. Denn dass wir schwierige Jahre hinter uns haben , das kannen Sie sich ja
Topic: 11 | vorstellen . Das .. ich meine,, ich bin zwar noch relativ jung , aber das Verstandnis fir die Entwicklung Ihrer Generation kann ich durchaus aufbringen , dafir bin ich ja Historikerin
Topic: 7 | . Naja, als der Krieg zu Ende war ich in lhrem Alter , war ich ... ja ungefahr in Ihrem Alter . Und war Abiturient mit Lebenserfahrung, nicht . Weiter nix . Ja . Gehore zu der
Topic: 3 Generation die also vor dem Krieg , &h , Abitur gemacht hat und wir mussten ja um einen Studiumplatz zu bekommen mussten wir erst mal im Arbeitsdienst sein und Wehrdienst
Topic 2 absolviert haben . Hm . Nicht, und das habe ich auch gemacht und war also bei PreuBens Glorien und als wir dann , weil wirs so gut kannten und der Krieg dann begann , haben

Topic: 16 sje uns gleich dabehalten . Und dann ging das los und als der Krieg zu Ende war , da war ich zwar Offizier und ein bisschen dekoriert auch , nicht , aber mit einigen Blessuren bin
ToPIct 19 jch nach Hause gekommen und war Abiturient mit Lebenserfahrung . Hm . Sie sagen Sie sind fast 70. Dann sind Sie 19 ... 18 geboren . Neunzehnhundert . Ich bin nicht fast 70, es
Topic 21 fehlen noch ein paar Jahre, noch zwei . Eben . [lacht ] [ lacht ] ich bin 18 geboren . Und haben dann in der Weimarer Republik praktisch , & , Abitur gemacht . 18 ne 36. 38. Also
B in der NS-Zeit schon . Hm . Vor meinen , vor dem Krieg jedenfalls . Vor dem Krieg . Nicht und war dann im Arbeitsdienst und begann den Wehrdienst und dann begann ja , kam ja
der Krieg . Hm , ah , nur mal ganz kurz, so zu Information . Sie sind hier in Bochum zur Schule gegangen . Ich bin in Bochum zur Schule gegangen . Hier auf dem ... Habe in
. Bochum mein Abitur gemacht nicht, und , ah , wie gesagt dann kam der Wehrdienst und als der Krieg zu Ende war , dann war ich zunachst mal 100 Prozent wehrdienstbeschadigt
Most relevant words for chosen topic .Und, &h ... Darf ich fragen warum . Haben Sie ... Bitte . Ahm, darf ich fragen ... Ich habe Gott sei Dank in der ganz letzten Phase in OstpreuRen n Heimatschuss bekommen . Und
zwar bin ich erst im Januar 45 noch nach Ostpreuen gekommen nachdem wir hier diese Westoffensive , ah , ja praktisch mehr oder weniger , glicklich oder unglicklich , wie
mans will, hinter uns gebracht habe , bin ich als Offizier noch wieder raufgekommen, ich sollte nach Kurland aber Kurland war bereits zu der Zeit schon abgetrennt , das ging
gefangenschaft nicht mehr . Und habe mit der letzten , Monte Rosa-Fahrt “ den Weg oben nach Pilau gemacht , nach OstpreuRen und wir sind also,, ah,, nach Kurland gar nicht mehr gekommen
arbeitsdienst sondern in OstpreuBen haben wir noch ein bisschen Krieg gespielt . Nicht , und da hab ich dann Gott sei Dank im Februar 45 den Heimatschuss bekommen und bin dann im Marz
L Wehrmacht"' 45 mit einem der letzten Schiffe, Lazarettschiffe , bin ich nach Hause gekommen . Also Heimatschuss heift Sie sind verwundet worden . Ich bin verwundet worden nicht, &h, und
riickzug o . 8h bekam dann Marschbefehl Richtung Heimat Lazarett . Kann man sagen , dass Sie noch Gliick gehabt haben . Das war mein Gliick . Deswegen sage ich ja Heimatschuss . Hm .

>R Stal | n g rad & - oberieutnant Der Heimatschuss war damals bei den Soldaten sehr beliebt . [ lacht ] Ja, ehrlich . In der Tat, ist ja klar . Hm , hm , Sie sagten Sie wéiren an der Westoffensive gewesen , ist das ,
g o ) division also meinen Sie damit die Normandie . Also den Einmarsch der ... Ich habe die Westoffensive , ah , nachher bis Bastogne noch mitgemacht . Also .. jetzt iiberlege ich gerade . Das
g,r 335 I az a r ett = NO ©IN  heiBt Sie waren in Frankreich stationiert . Nein . Frankreich habe ich nie gesehen . Leider wird das oder wird das nachher( ...) . Das ist doch die Westoffensive , nicht oder . Oder
S = i vertue ich mich jetzt . Ja , das schon , aber ich hab ziemlich , ziemlich viel wahrend des Krieges von der Welt gesehen . Bin erst gleich am 8. April 1940 nach Norwegen
o=’ calais
5 5»‘5 u i ey rilbergegangen und bin dann bis 43 in Norwegen gewesen . Was waren Sie denn . Ich war Panzerjager . Und, ah , habe dann nachher , gehérte nachher zu einer Panzerabteilung,
Wi QD e e truppe Panzerjagerabteilung und dann wurde es ja im Westen ziemlich brenzlig und im Osten noch viel brenzliger . Hm . Und dann wurden wir da rausgeldst , wir kamen dann zum
gl §3ve rwun et bataillon Aufpappeln so n bisschen , nach , ah, Danemark . Haben uns in Buttertopf gesetzt so ungefahr und dann gings ab in Richtung,, zunéchst mal Gbers Heimatland , iber die Heimat-
t Fmms helehll eutnant"'f"k' feldwebel Garnison, &h, nach , &h , in Richtung Osten . Und zwar im Weichselbogen . Hm . Und im Weichselbogen , &h , da wurden wir dann ausgeladen , wir sollten dann irgendwie
(D dresdenl dlaliuen aufgeteilt werden , aber das war so ein ( ...) Transport , da war der Russe inzwischen durchgebrochen bei Radom , war der Russe durchgebrochen und dann wurde ganz schell
panzerein h eitinvasion noch eine Kompanie zusammengestellt und da war ich der alteste , dienstalteste Offizier der da war . Wurde ich also der Kompaniefiihrer und ich kriegte also die ganzen Leute
kon ig sberg die da waren zu ... an den Hals geworfen und mussten oben eine, eine Hohe besetzen . Und warteten auf den Russen . Und an diesem , am ersten Abend , das vergesse ich in
meinem Leben nicht, da wurde ich bereits von den Russen driben mit Lautsprechern empfangen ... Mit Lautsprechern . Damals, ich war damals junger Leutnant . , Herr

Leutnant Wiemann wir begriiBen Sie . Wir freuen uns,, dass Sie hier sind . Wir werden Sie heute Nacht besuchen , haben Sie keine Angst , wir holen Sie , es geschieht Ihnen gar
nirhte wann Gia kaina Gegamwahr {1 *lind ancrhliaRand 1 il Marlaan " ind damit hat irhe 1ind in dar Narkt baman die Wac  In dar Narht baman die Pac ist dinch

Abb. 8: Validierungsoberflache des iLCM. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

3.5 Topic Words in Context
Das Tool >Topic Words in Context« (TwiC)” bietet unter anderem Zugang zur Topic-Korpus-Verteilung und (19]
Topic-Dokument-Verteilung sowie zu einem Topic-Cluster-View, bei dem die Dokumente nach dem Topic mit
dem hochsten Gewicht geclustert werden und Verbindungen zu ahnlichen Ergebnissen geknupft werden.

* Vgl. Simmler et al. 2026.
* Vgl. Kahmann et al. 2021.
* Vgl. Armoza 2017.


#simmler_et_al_topics_2026
#kahmann_et_al_application_2021
#armoza_topic_2017
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L ] TWiC: Top topics in [ ] TWiC: Texts Clustered by Top Topic in the topics of

& TWiC: When I hoped, I recollect
Distance to Cluster Avg: B9.860

Topic 63
I 20.925 x

@ TWiC: "When I hoped, I recollect” from Topic Cluster 63 in

When I I recollect
Just the place I stood -
At a Window facing West -
Air - was good -

Not a could bite me -
Not a frost could cool -

it was that kept me warm -
Not Merino shawl -
When I feared - I recollect
Just the Day it was -
Worlds were lying out to ¢ =

Abb. 9: Analyseansicht des TwiC. [Aus: Armoza 2017]

Die Dokumente kénnen in der unverarbeiteten Form angezeigt werden, wobei die Worter der Topics und die 20
Stopwords farblich markiert werden. In der Ansicht werden in Teilfenstern weitere wichtige Informationen
angezeigt, wie die Korpusebene (links oben), Topic-Dokument-Verteilung (rechts oben), Topic-Wort-Verteilung
mit Textvorschau (links unten) und die Dokumentenansicht (rechts unten). Diese sind interaktiv miteinander
verbunden. Die Anwendung ist aber, besonders in der visuellen Reprasentation, auf Gedichte und deren
Lange optimiert. So wird in der Topic-Dokument-Verteilung keine vollstandige Liste angezeigt, sondern

eine abstrakte Vorschau des Dokuments, in der die ersten zehn Zeilen als Rechtecke abgebildet sind,

farblich markiert nach dem entsprechenden Topic. Die Topics werden als Ringe dargestellt, die in der Topic-
Dokument-Verteilung um die Rechtecke der Dokumente angezeigt werden. Bei kleinerer Topic-Anzahl ist das
sinnvoll, bei groBerer Zahl kann dies schnell untbersichtlich werden. Teilkorpora kdnnen nicht angelegt und
dargestellt werden und Dateien kdnnen ausschlieRlich im TXT-Format importiert werden.

3.6 Zwischenfazit Analyse-Tools

All diese Analyseangebote bieten zahlreiche Funktionen, um Topic-Modeling-Ergebnisse interaktiv und 21
visuell darzustellen. Jedoch erlaubt es keine der Losungen, alle vorher herausgearbeiteten Analyseebenen
anzusteuern oder interaktiv mit einander zu verknupfen. Der Import ist fast ausschlieBlich auf TXT-

Formate beschrankt. Das groRte Problem besteht darin, dass sie oft auf die eigenen Quellengattungen

der Forschungsprojekte angepasst sind und die Mdglichkeit zu chunken fehlt. Ein Analyse-Tool fur
lebensgeschichtliche Interviews muss die Topic-Modeling-Ergebnisse auf der Korpus-, der Archiv-, der

Interview- und der Chunk-Ebene darstellen und interaktiv miteinander verknipfen sowie die Dokument-

Ansicht samt Metadaten wie Sprecher*innenktrzel oder Timecodes anzeigen kénnen. Um diese spezifischen
Anforderungen ermdoglichen zu kénnen, wird das OHTM-Dashboard als neue Analyseldsung prasentiert.


#armoza_topic_2017
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4. Das OHTM-Dashboard

Da meine Forschungsarbeit und damit die Entstehung des Tools im Rahmen des von der DFG geférderten 22
Projekts »Oral-History.Digital< entstanden ist, lagen die Interviewtranskripte im Exportformat des Archivs

als CSV-Datei vor. Diese Datei enthalt in den verschiedenen Spalten die Timecodes, Sprecher*innenkurzel

und Textpassagen. Diese vorgegebene Struktur macht einen einheitlichen Import in die Topic-Modeling-

Pipeline sehr einfach und erleichtert das Auslesen der Metainformationen von Timecodes und
Sprecher*innenkdrzeln, die fir die Berechnung keine Rolle spielen, aber flr die Auswertung wichtig sind.

Ein Grundproblem von Topic Modeling ist, dass vor der eigentlichen Berechnung die zugrunde liegenden

Daten formell aufbereitet und oft individuell abgestimmt werden mussen. Da die Verbindung zwischen
Sprecher*innenkurzeln und Timecodes fur die Analyse von Interviews wichtig ist, ware es viel zu umstandlich,

die Transkripte in TXT-Dateien umzuwandeln und die Informationen herauszuparsen.

Um den spezifischen Anforderungen lebensgeschichtlicher Interviews zu entsprechen und alle relevanten 23
Ebenen analysieren zu kdnnen, wurde ein eigenes interaktives visuelles Analyse-Tool entwickelt. Daflr
mussen die Dateien jedoch bereits vor der eigentlichen Topic-Modeling-Berechnung strukturiert und
aufeinander beziehbar abgespeichert werden, da dies mit den reinen Mallet-Ergebnissen nicht méglich ist.
Deshalb ist das entwickelte Analyse-Tool nicht losgeldst von der dazugehdrigen Topic-Modeling-Pipeline
nutzbar, da dort die Grundlage fur die visuelle Analyse geschaffen werden musste. Die Oral-History-Topic-
Modeling-Pipeline (OHTM-Pipeline) ist eine Python-Pipeline, die auf Grundlage von LDA-MALLET (aufbauend
auf gemeinsamen Vorarbeiten mit Dennis Mdbus) entwickelt wurde.” Die Pipeline speichert das Korpus, die
Topic-Modeling-Ergebnisse und alle relevanten Einstellungen in einer einzigen Datei, dem OHTM-File, das
eine eigens entwickelte JSON-Datenstruktur enthalt. Auf Grundlage dieser Datenstruktur wurde das auf dem
Python-Paket Plotly basierende Dashboard® entwickelt, das mit dem Python-Skript des OHTM-Dashboards
gedffnet wird. Um das Tool auch fiir Forschende anderer Disziplinen nutzbar zu machen, kann die Pipeline
mit einfachen TXT-Dateien genutzt werden. Sollten die Daten spezifische Eigenheiten mitbringen, kann der
Import innerhalb der Pipeline individuell angepasst werden.

Der Vorteil und das Alleinstellungsmerkmal des OHTM-Dashboards sind die interaktive Verkntpfung 24
aller Analyseebenen untereinander sowie die stetige Bezugnahme zu den Interviews des Korpus, um die
wechselseitige Exploration (oder auch Evaluation) zu ermdglichen. Im Folgenden wird das Dashboard

samt seinen einzelnen Funktionen vorgestellt, beginnend bei der obersten Ebene, der Topic-Korpus-

Verteilung, hinunter bis zur Dokumentenansicht. Die Begriffswahl entspricht der Quellengattung dieser
Forschungsarbeit. Da die einzelnen Interviews gechunkt wurden, besteht die unterste Ebene, die
Dokumentenebene, aus den einzelnen Chunks. Darauf folgt die Interviewebene. Die einzelnen Teil-Korpora
entsprechen den Archiven, aus denen die Interviews stammen, und das Korpus umfasst alle Interviews.

4.1 Bar-Graph-Ansicht

Die Navigation innerhalb des Dashboards erfolgt Uber den »MenU«-Button auf der linken Seite, wie 25
Abbildung 10 zeigt. So lassen sich die verschiedenen Analyseebenen ansteuern.

* Vgl. Mébus 2020, S. 162-180; Hodel et al. 2022; Franken / M&bus 2024; Bayerschmidt 2026.
* Vgl. Bayerschmidt 2026b. Das Dashboard ist frei zuganglich und kann online auf der Archivseite des ADG ausprobiert werden:
https://ohtm-dash.oral-history.digital/.


https://mimno.github.io/Mallet/topics
https://plotly.com/
#moebus_vermaechtnis_2020
#hodel_et_al_inferenzen_2022
#franken_moebus_mensch_2024
#bayerschmidt_ohtm_2026
#bayerschmidt_ohtm_2026b
https://ohtm-dash.oral-history.digital/
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Abb. 10: Navigationsmenu im Menuband. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

Die »Bar-Graph«-Ansicht (Abbildung 11) zeigt ein Balkendiagramm, welches die Topic-Korpus-Verteilung [26]
prasentiert und neben der Gesamtgewichtung (H6he der Balken) auch die Archive bertcksichtigt und abbildet
(farbliche Teilbalken).
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Familie, schwester, bruder,
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Chunks: 47255 lernen, land, deutsche, familie, russland, friedland, torkei, stadt, Kache, fleisch, zucker, butter, milch, wasser, mehl, erinnern, Fernseher, zeitung, sendung, nachricht, gerne, spat, zeigen,
russe, heimat, auslander, turkisch, grenze, schule, tarke, kaffee, tisch, wurst, abends, lebensmittel, schmecken, aRen, musik, sender, reden, drehen, interessiert, theater, krieg,

- - wohnen, richtig, kennen, zeit, sowjetunion, litauen, besuchen, backen, gramm, schlecht, fisch, fett, hungern, stockchen, schwarz, abends, programm, ansehen, abend, besonderer,
anfang, volksempfanger, erinnerung,

Abb. 11: Topic-Korpus-Verteilung in der »Bar-Graph«-Ansicht. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

Die einzelnen Archive kénnen Uber die Legende angesteuert und separat ein- oder ausgeblendet werden. [27]
Unterhalb des Balkendiagramms kénnen in den drei Eingabezeilen Topic-Nummern eingetragen werden, um
anschlieBend die ersten dreiBig Worter des entsprechenden Topics auszugeben. Mit der Maus kann tber
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die einzelnen Balken gefahren werden, um weitere Informationen zu erhalten. Durch einen Klick auf einen
Balken wird das entsprechende Topic auf der linken Seite im MenUband mitsamt der ersten zwanzig Worter
ausgegeben. Diese Funktion ist in jedem Graphen des Dashboards integriert, um die jeweilige Topic-Nummer

jederzeit ohne grofRe Umstande auf die jeweiligen Worter zurtickzufuhren.

Die Topic-Wort-Verteilung kann auf der Seite »Topic-Worter« eingesehen werden, indem man die Anzahl der
gewulnschten Worter eintragt, woraufhin diese als Liste angezeigt werden. Da die tatsachliche Gewichtung

4.2 Topic-Worter

der Worter eine geringere Rolle spielt als das Zusammenspiel der Worter, wurde auf die Ausgabe der
tatsachlichen Gewichtung verzichtet. Innerhalb des OHTM-Files ist diese Information hinterlegt.

oll»

Oral-History.Digital

“Topic Worter

1

arbeit, maschine, Fabrik,
meister, werk, betrieb,
arbeiter, bauen, herstellen,
schwer, werkstatt, stunde,
schicht, verschieden, zeit,
lernen, schlosser, ingenieur,
hand, halle, abteilung,

vorarbeiter, produktion, tag,
reparieren, einstellen, krieg,

einsetzen, chef, technisch,

Tooltips anzeigen
Topic Labels

Topic Clusters

Interviews Total: 991
Topics: 100

Chunk Length: 100
Chunks: 47255

Topic  Words

o

ddr, berlin, westen, wende, osten, mauer, elter, westberlin, prinzip, relativ, lachen, erinnern, spannend, zeit, grenze, kind, passieren,
ostberlin, erleben, interessant, merken, 89, freund, mitbekommen, familie, super, stadt, kennen, riber, dresden, west, berliner, kontakt,
stasi, politisch, richtung, spat, westdeutschland, gefhl, driben, richtig, leipzig, system, land, wiedervereinigung, normal, besuchen,
angucken, wahnsinnig, echt,

arbeit, maschine, abrik, meister, werk, betrieb, arbeiter, bauen, herstellen, schwer, werkstatt, stunde, schicht, verschieden, zeit, lernen,
schlosser, ingenieur, hand, halle, abteilung, vorarbesiter, produktion, tag, reparieren, einstellen, krieg, einsetzen, chef, technisch, arbeitsplatz,
werkzeug, akkord, drehen, firma, kaputt, metall, verdienen, ordnung, anlage, produzieren, material, reparatur, dreher, spat, betreiben,
schmied, kennen, biro, beschaftigen,

meter, bauen, stein, holz, arbeit, schwer, mussen, hand, wasser, erde, richtig, loch, berg, dick, nennen, graben, kiste, Fallen, stelle, zeit, eisen,
breit, sand, tag, draht, fest, boden, sammeln, wagen, bretter, zement, bau, maschine, hart, zentimeter, 50, luft, l6cher, spét, brechen, kopf;
Kilo, verlegen, straBe, baum, winter, hacken, material, passieren, fing,

krupp, essen, abteilung, chef, firma, herr, betrieb, biro, krieg, thyssen, spat, lachen, kollege, direktor, gehéren, kennen, beschaftigen,
sekretarin, zeit, kruppsch, arbeit, duisburg, hei , malheim, dr, ilung, nennen, arbeiter, einstellen, entlassen,
hitte, Gberehmen, kruppianer, verwaltung, arbeitsamt, stelle, essener, sozial, arbeitsplatz, hamborn, borbeck, schlecht, abteilungsleiter,
verhaltnis, damen, werk, doktor, gehalt, altendorf,

hamburg, italienisch, italiener, italien, deutsch, hamburger, firma, arbeiter, bahn, deutschland, mitarbeiter, spat, herr, altona, auslander,
konsulat, harburg, auslandisch, ldbeck, sogenannter, gewohnen, barmbek, eppendorf, arbeit, bahnhof, kiihn, organisieren, ipu, weltkrieg,
tatigkeit, wilhelmsburg, arbeitsamt, mussolini, zweiter, kennen, tirke, gastarbeiter, siebziger, szilien, hafen, bergedorf, kithe, anfang,
bundesbahn, kj, sechziger, ochsenzoll, mailand, behorde, wandsbek,

gericht, akte, prozess, herr, richter, urteil, verurteilen, anwalt, stasi, rechtsanwalt, politisch, ddr, gesetz, verfahren, staatsanwalt, cottbus,
berlin, ehemalig, grund, bericht, antrag, beantragen, verhandlung, aussage, paragraph, justiz, geschichte, ablehnen, ministerium, jurist,
zeuge, staatssicherheit, deutsch, landgericht, herm, nattke, vertreten, hftling, haft, erklaren, stimmen, bundesrepublik, strafe, aussagen,
prozesse, entschadigung, begrindung, behérde, rehabilitierung, melden,

judisch, jude, israel, erinnern, hebraisch, religiés, synagoge, Famili, lernen, kind, stadt, gemeinde, jiddisch, nennen, rabbiner, ort, vater,
holocaust, zeit, schauen, ungarisch, orthodox, kennen, geschichte, bruder, schule, synagog, mensch, ungarn, rabbi, Feiertag, schabbat,
palastina, médchen, spat, beten, kippur, jerusalem, gebet, religion, befinden, pessach, sprache, héren, zuhause, polen, niederlande, helfen,
problem, art,

nahen, anziehen, schén, schwarz, kleidung, hose, schuh, stoff, kleid, rot, madchen, haar, blau, stricken, leider, haare, kaufen, anzug, mantel,
stiefel, hand, mutter, jacke, hemd, uniform, rock, zeit, bluse, griin, pullover, Farbe, hosen, winter, strimpf, tasche, grau, dick, braun,
schneider, arm, kopf, erinnern, klamotte, leder, schneiden, lemen, mitze, stopfen, nahmaschine, kittel,

kind, eltern, kindergarten, schule, schén, gruppe, wende, krippe, einrichtung, lernen, erzieher, erziehung, ddr, mutti, erzieherin, ddrzeit,
gerne, dresden, zeit, kindheit, erinnern, ausbildung, , familie, leiterin, mitter, erleben, hort, freieit, lehrer, erziehen, betreuen, arbeit,
stunde, kindergarte, pionier, klasse, narayen, kindergart, normal, kinderkrippe, gehéren, abholen, spa8, kindergartnerin, tag, ferienlager,

Abb. 12: Topic-Worter-Ansicht. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

4.3 Heatmap

Die »Heatmap« (Abbildung 13) bietet einen Uberblick iiber die Topic-Interview-Verteilung, die summierte
durchschnittliche Topic-Gewichtung pro Interview. Da die Interviews zuvor gechunkt wurden, erméglicht

diese Ubersicht einen Einblick in die Topic-Verteilung pro Interview und zeigt, welche Topics im gesamten

Interview am hochsten gewichtet sind.

[28]

[29]



Bayerschmidt: OHTM-Dashboard | ZfdG 2026

ol Corpus ZScore®  Filter Topic Threshold

Oral-History.Digital

Topic: 21

21

naturschutz, herr, kreis,
beirat, stocken, brechen,
bereich, kennen, natur,
behorde, stadt, doktor,
landschaft, amt, vorsitzend,
kreisbeauftragt, tatigkeit,
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bund, gemeinde,
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stelle, kollege, ehrenamtlich,

m

I crview: ADG2441
B Topic: 21
Bl Veignt: 0.1337419

Tooltips anzeigen

Topic Labels

Topic Clusters

Abb. 13: Topic-Interview-Verteilung in der Heatmap. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

Uber die Auswahl eines Topics in der Grafik durch einen Klick kénnen die entsprechenden Wérter im
Menulband angezeigt werden. Die Heatmap kann bequem Uber das Ziehen eines Feldes mit der Maus
gezoomt werden. Uber das Dropdownmenii »Corpus« kénnen die einzelnen Archive ausgewahlt und die
Heatmap dementsprechend gefiltert werden. Eine weitere Filteroption, auswahlbar tGber den Schalter »Filter,
bietet die Moglichkeit, die Heatmap nach einem bestimmten Topic samt Threshold filtern zu lassen.

Da sich die Heatmap in der Darstellung an maximalen und minimalen Werten orientiert und die Gewichtung
aller Werte in entsprechenden Relationen dargestellt wird, kdnnen bei starken Extremen die einzelnen Werte
verblassen und undeutlich erscheinen. Mit dem Schalter »Z-Score« wird eine Standardabweichung der Werte
berechnet, um die Spitzen zu glatten und die Darstellung deutlicher zu machen. Dadurch wird die Lesbarkeit
und Aussagekraft der Heatmap fUr das gesamte Korpus erhéht und die Identifikation von allgemeinen
Outliern erleichtert.
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Interviews Total: 991
Topics: 100

Chunk Length: 100
Chunks: 47255

Abb. 14: Z-Score-bereinigte Heatmap. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

4.4 Interview-Heatmap

Eine Ebene weiter gelangen wir zur »Interview-Heatmap« (Abbildung 15), die die Topic-Chunk-Verteilung der [32]
jeweiligen Interviews anzeigt.

ol» ADGO001 Z5core Marker

Oral-History.Digital

Topic Nummer eingeben 2 a0

Topics

mutter, lachen, kind, haushalt,
madchen, zeit, schon, putzen, 60

kochen, helfen, wasche, — e
schule, waschen, geschaft, _ -
essen, garten, abends, lernen,
arbeit, gerne, haus, krieg,
zuhause, morgens, sonntags, — £ —— =

leise, schwester, —_—
waschmaschine, mussen, o 1 2 3 4 5 6 7 8 s 10
richtig, Churks

Tooltips anzeigen
Topic Labels

#INT_AH*: Haben sich richtig bemght...

+IP_FA*: Also, wir konnten wirklich [betont] den Tag genieBen.. Man konnte merken, dass sie, ja so fur sie, sagen wir mal, ne Entlastung war, dass uns wirklich nichts Ernstes passiert war, ne..

*INT_AH*: Wie alt war denn die Fuhrerin?.

flophiitelo +IP_FA*: Ja, also das war schwer zu schétzen.. Der Mann war Hauptmann und sie war ne, &h, wie soll ich sie nennen, auch ein bisschen verschlossene Frau.. Sagen wir mal nicht ganz offenherzig, aber man konnte, wenn man irgendwas hatte,
doch zu ihr hingehen, ja.. Und, wie alt mag sie gewesen sein?. Ich schatze vielleicht 34, 35.. Sie war schwer zu schatzen, ne.. Ich hab auch leider kein Foto von ihr.. Ja, und dann wurden wir spater eingesetzt eben in, wir kamen in Haushalte, in
kinderreiche Haushalte, wo die Manner im Feld waren, wo die einzogen waren.. Da mussten wir den Frauen helfen. Die Kinder mit versorgen., Oder auch zum Bauern, wo eben die Sohne bzw. Manner eingezogen waren, wo die Winterarbeit

Topic Clusters

Interviews Totak: 991
Topics: 100

gu::;:g‘; 190 gemacht werden musste, denn da fallt ja auch beim Bauern was an.. Und, ich muss ganz ehrlich sagen, ich hab im Landjahr und im Arbeitsdienst wirklich das gelernt, was ich zum Leben brauchte.. Und ich wei nicht, ob ich das Leben, wenn ich
vielleicht zuhause geblieben ware, so geschafft hatte, wie ich es dadurch geschafft habe.. Denn ich habs wirklich nicht leicht gehabt.. Ich hab dann nach dengsiedans
*INT_AH*: Bleiben wir dann erst noch beim Arbeitsdienst.. Sie sagten, im Haushalt haben Sie mil und bei den Bauern.. Sie in Nahe..

[ o ] o | +[P_FA*: Ja wir mussten mit dem Fahrrad, sagen wir mal 5o, ins nachste Dorf nach Allagen, nach Belecke.. Also Im naheren Umkrels, ne.. Entweder zu Ful oder mit dem Fahrrad.. Wir hatten Fahrrader.. Und ja, da musste halt eben die Arbeit

mitgemacht werden, die die Leute alleine nicht schafften, ne.. ich sag ja, das erste was ich hatte, war diese Familie mit den neun Kindern, das Zehnte war unterwegs.. Und da war viel Arbeit, da fiel viel Arbeit an.. Schon alleine die wWasche, denn
Froher gaisja keineelekrschen Wischmaschinen, nict. Da wurde eben e aroer Tellmit der Hand gewaschen, aufdem Waschbrec oder aber it dem wiassermtor. e den schon hatte, oder wer keinen Wassermotor htte, da wurde

janoch mit der Hand gedreht, ne.. Ja war's denn mal wieder.. Wir haben Bugeln gelernt.. wir haben Nahen gelernt.. wir haben unsere Sachen, sagen wir mal, stopfen massen.. Dies sind alles Dinge, die ich vielleicht nie
gelernt hatte bzw. so schnell gelernt htte, wenn ich zuhause geblieben ware.. Obwohl meine Mutter samtliche Handarbeiten machte, die Feinsten Locher stopfte mit einem Faden nicht wie manche Frauen mit vier, nein mit einem.. Aber ich
brauchte das nicht [betont], also ich durfte das nicht,ich war ja krank.. ch war ja gar nicht krank.. Die haben mich krank geredet..

Timecode: 00:16:30.22-00:18:43.04

Abb. 15: Interview-Heatmap, Interviewausschnitt adg0001. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]
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Dennis Mdbus entwickelte im Rahmen von OH.D die Interview-Heatmap, in der die Achsen getauscht und

die Chunks in chronologischer Reihenfolge auf der x-Achse abgebildet werden, um so den Topic-Verlauf im
Interviewverlauf visualisieren zu kénnen.” Durch die Integration in das Dashboard kénnen mit einem Klick
auf das entsprechende Chunk die zum ausgewahlten Topic gehdrenden Worter im Menuband angezeigt

und die dazugehorige Transkriptpassage in unverarbeiteter Form samt zugehorigen Sprecher*innenkuirzeln
unterhalb der Heatmap ausgegeben werden. Wenn der Schalter »Marker« aktiviert ist, wird der ausgewahlte
Chunk farblich markiert. Zusatzlich werden der Timecode des entsprechenden Chunks sowie, wenn rechtlich
und technisch maglich, ein Direktlink zum entsprechenden Audiofile der Textstelle im OH.D-Archiv angezeigt.

Uber die beiden Pfeiltasten kann im Interviewtranskript geblattert und der vorherige und nachfolgende
Chunk samt Text angezeigt werden, der Marker bewegt sich mit. Eine Angleichung der Ergebnisse Uber die
Berechnung des Z-Scores ist erneut moglich, allerdings fallt die Verbesserung deutlich geringer aus als bei der
Korpus-Heatmap.

4.5 Overview

Das Kernstlick des OHTM-Dashboards findet sich in der »Overview«-Seite (Abbildung 16), die die
verschiedenen Analyseebenen gleichzeitig zuganglich macht und eine kombinierte, interaktive Nutzung
ermoglicht. Dadurch wird ein scalable reading in der Kombination aus close und distant reading maoglich.
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sterben, tag, schwer, woche,
krankheit, bein, doktor, spat,
operieren, helfen, behandeln,
gesund, medikament,
untersuchen, schlimm,
operation, schlecht, bett,
arztin, zeit, krankenschwester,
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*IP_JA*: Morgens hingeflitscht, hab' diesen schénen Kiichenschrank gekriegt.. Danach einfache Chaiselongue,
und alles so einfach zum (2).
e e - *IP_EHEMANN*: Und die alten, die alten Betten da [lacht].
= LI *P_JA*: Alte Betten noch.. Wo die Kinder hier, die vier Jungens gro geworden sind, haben wir die Bettstelle
CrdiaE - e T - . K bekommen und dann eine, &h, Holzbettstelle - wo war die tberhaupt her?.
- *INT_AKE*: Hm.
Q0 s e e - = o +IP_EHEMANN®: Ja, von @ssmimmm oder irgendwie.
= = =: 4] *IP_JA*: Jedenfalls eine kleine Wiege ....
= *INT_AKE*: Von Bekannten oder so?.
= = *P_JA*: Alles, ja, es war ja einfach nichts da, ne..
e s s *IP_EHEMANN*: Ja ja ja ja, (222).
= a E - *IP_JA*: Es war ja einfach nichts da..
E L5 = e - *IP_EHEMANN*: Der Kiichenherd vom (272).
8 3 - - *+IP_JA* Ja.. Also wie gesagt, shm, fir uns war ja eben maRgeblich, jetzt fangen wir von vorne an..
- E =S - . *INTAKE%Hm.
e T T - : . *IP_JA*: Und wie gesagt, dann war unser Paul unterwegs, der wurde dann geboren am 13. September 1950..
- *IP_EHEMANN*: Du musst aber erst erzahlen, dass (22) kurz nachdem ich da war, auf einmal deine
Magengeschwiire begonnen (haben ?).
*P_JA*: Ja, mit der, mit der Empféngnis bekam ich ein Magengeschwir an der Magenriickwand.. Das hat man

Topic Labels

Topic Clusters

Abb. 16: Analyseebenen in der Overview-Ansicht, Interviewausschnitt adg0002. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

In jedem der Graphen ist es moglich durch einen Klick auf das Topic die entsprechenden Worter im
MenUtband anzeigen zu lassen. Wenn man auf ein Feld in der Korpus-Heatmap klickt, wird das entsprechende
Interview in der Interview-Heatmap angezeigt. Durch die Auswahl eines Chunks dieses Interviews kann der
unverarbeitete Text ausgegeben werden, der sich Uber die Pfeiltasten navigieren lasst.

* Vgl. Mébus 2025.
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Diese Kombination ermdglicht es auf explorative Weise die Ergebnisse entsprechend der Forschungsfrage

zu analysieren. Wurde ein passendes Topic gefunden, kann ausgelesen werden, wie das Topic im gesamten
Korpus oder in einzelnen Archiven vertreten ist, welche durchschnittliche Gewichtung es in den einzelnen
Interviews besitzt und wie die tatsachliche Verteilung innerhalb eines Chunks aussieht. Die Chunk-Ansicht
kann Informationen zur Korrelation von Topics bei aufeinanderfolgenden Chunks liefern und so Erkenntnisse
Uber vorausgegangene oder nachfolgende Themen liefern. Verschiedene Interviews und die entsprechenden
Textstellen kdnnen miteinander verglichen werden, wobei die jeweiligen Topics stets auf die zugehorigen
Worter zurtickgefuhrt werden kdnnen.

Uber die drei Optionsschalter im Menlband kénnen zuséatzliche Optionen fiir alle Seiten des Dashboards
aktiviert werden. Mit »Tooltips anzeigen« werden beim Hovern tber den verschiedenen Feldern Texte zur

Funktionalitat eingeblendet.
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Marker —
@D Tooltips anzeigen
Topic Labels o —_— —
Topic clusters —_ '::Tg;P’M“:"'“;
*P_EM*: m, ja..
#INT_RP*: Und haben Sie denn auch so schwarzer, und gabs denn hier auch son Schwarzmarkt in
e e — e e — — Heiligenstadt, so nach'em Krieg?.
— — ———  *IP_EM* Nee, nein, nein, wiisste ich also, ich wilsste es nicht, nee..
= #INT_RP*: Hm.
fp—— “IP_EM*: Nein.
— e *INT_RP*: Sie haben dann in der ersten Zeit nach dem Krieg immer noch bei dem Rechtsanwalt gearbeitet
oder?
— *IP_EM*: Ehm nee, naja nachher ich, ich sag, na ja ich sag ja, 47,.
o *INT_RP*: Bis 47.

*[P_EM*: bin ich nach Hause. Nein da war ich noch en Jahr zu Hause und dann hab ich geheiratet, hm ja..
*INT_RP*: Also beim Rechtsanwalt haben Sie dann mit mit Kriegsende aufgehért zu arbeiten oder wie?.
— *[P_EM*: Ja wie nachher eh de Russen, dann nachher das durch waren, und da bin ich dann nach Hause, ja.
— #INT_RP*: Mhm.
= +P_EM*: Ja mhm..
*INT_RP*: Wie war das dann zu Hause bei Ihren Eltern?.
0 1 2 3 4 5 5 7 8 9 10 U 12 13 14 1516 17 18 19 20 2 2 *[P_EM*: Naja, da war ich eh auch weiter nicht wie so mit den Nerven. En bisschen mit in der Gastwirtschaft

Crunks ne..

Abb. 17: Tooltip-Anzeige im Dashboard, Interviewausschnitt adg1215. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

In der OHTM-Pipeline kénnen die Topics nach dem Trainieren eines Modells von Forschenden mit
Schlagwortern bzw. Labels versehen werden. Durch die Aktivierung von »Topic Labels« werden diese
Schlagworter innerhalb der Ausgabe im Dashboard zusatzlich zu den Topic-Nummern angezeigt. Da die
Labels eine Interpretation darstellen, ist es wichtig, dass die Topics stets auf die Topic-Worter zurickgefuhrt

werden kdnnen.
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Interviews Total: 991
Topics: 100

Chunk Length: 100
Chunks: 47255

Chunk: 17

#IP_RK*: Im Grunde Restflachen, die entweder aus jagdlichen Griinden oder aus forstlichen Grinden quasi in
Anfuhrungszeichen unwirtschaftlich waren fir die Forstwirtschaft und das also dazu Pufferzonen gehorten,
das bedurfte einiger U beit, dass man igere Flachen brauchte, um Artenschutz zu
organisieren..

“INT_AL*: Ja und konnte man denn so eine Strae nun in der Tat mit zwei Gutachten zu Fall bringen oder?.
#IP_RK*: Ja. Es wuchs natirlich auch im politischen Raum die Einsicht, dass Naturschutz vielleicht ein Wert an
sich war.. Ja, aber zu mindestens war das also eben ein Raum, der anhand dieser Gutachten dann,
Wissenschaftler gingen mit hinein in die Arbeit, dass man also zu mindestens dann ein Argument hatte, vom
Artenreichtum her die Unterschutzstellung zu fordern..

“INT_AL*: Ja. Aber auf der andern Seite steht ja auch ein massives wahrscheinlich auch wirtschaftliches
Interesse an der ErschlieBung dieses Raumes, an dem ja wiederum die Kreise, die da angrenzen und von
diesem Ferienstrom profitieren wollen, ().

#IP_RK*: Es knirschte manchmal. Man musste also sich durchsetzen.

“INT_AL*: Mobilisierte man da eigentlich auch Offentlichkeit oder..2.

#IP_RK*: Ja. Ich habe zum Beispiel im Landschaftsbeirat die Offentlichkeitsarbeit immer selbst gemacht. Das
wollte erst der Kreis machen, aber in die Falle bin ich nicht getappt..

“INT_AL*: Das heif, Sie haben den Kontakt zur Presse gehalten und sie informiert?.

#IP_RK*: Ja. Und immer sofort..

“INT_AL*: Wobei dieses Beispiel mit der StraBe war jetzt ja noch vor 75, ne..

Abb. 18: Label-Anzeige fiur die einzelnen Topics, Interviewausschnitt adg2443. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]
Bei einer groRBen Topic-Anzahl kénnen mehrere Topics ahnliche Themen abdecken, beispielsweise mehrere [40]
Topics zum Themenkreis »Familie«. Diese kdnnen in der OHTM-Pipeline handisch zu selbstbenannten

Clustern zusammengeflgt werden, sodass beispielsweise anstatt der hier im Beispiel vorhandenen 100

Topics nur 25 Topic-Cluster angezeigt werden.

Unterhalb dieser Optionen werden einige generelle Informationen zum geladenen Topic Model angezeigt. [41]
Im Impressum und Glossar kdnnen Uber eine Textdatei Informationen fur Nutzende hinterlegt werden, die

durch einen Klick getffnet werden kann.
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*IP_MH?*: Die waren dann schon da..
*INT_FM*: Zwei..
Topic Model Info. *IP_MH*: Ja. Meine Mutter sachte: ,LaB sie alle kommen.” [ich lache] Meine Mutter hatte so nen groRen Arm

Interviews Total: 991
Topics: 100

Chunk Length: 100
Chunks: 47255

7] und die nahm alle [och]. Dat war schén. Und spater als wir denn... Und denn: ,Ja, wat wolln wir machen?”
Ja wir hatten zwar einen Wohnraum??, aber nich im Gammissily Gebiet. Hatten keinen Anspruch auf ne
Wohnung. Ja, wir ham aber sehr schnell en Bausparvertrag auch gemacht und die Eltern ham geholfen, und

dann ham wir dann SEESSRSSESER. gebat, #. Das, das sind dann so die Stationen. Und denn... Ja, die Kinder
waren noch klei, sa sagte meine Mutter: ,Wenn Du arbeiten machtest, ich a8 auf die Kleinen auf.* Und mein
Vater, der war ja immer dabe, da war nur ein Schwimmeister, nich e paar, die im Dienst so sich abwechselten,
der muBte von morgens bis abends da sein. Dann kam et in so nen Gummiring, den Popo da rein und die
Handchen raus und die FiRchen. Und die Kinder machten sich nen Spal daraus, die immer weiter zu schieben
[isjal. Und der Opa pafite ja auF. Also das war ne schéne Zeit bei meinen Eltern. Ja, und dann zogen wir... Dann
war das Haus aber auch fertig, dann zogen wir da rein. Ja, und da ham wir denn, bis meine Tochter denn
heiratete.... Wie war dat denn nochmal? Ach so, und meine Eltern wurden dann aber auch... Wir hatten en
Mieter drin der muBte da raus. Und dann zogen meine Eltern zu uns. Dat war natirlich auch schan, woll fja].
Ja, und dann starb mein Vater, und meine Mutter blieb dann noch da unten in der Wohnung wohnen. Ja, und
dann waren die Kinder auch groRer, immer grofer... Und dann sachte... Und dann heiratete auch mein Sohn,
s der war dann weg....

Topies

Abb. 19: Cluster-Anzeige, Interviewausschnitt adg2467. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

4.6 Chunk-Suche und Chunk-Analyse

Zusatzlich bietet das Dashboard zwei weitere Analyseebenen, die es ermdglichen, das Forschungskorpus
gezielt nach passenden Textstellen zu durchsuchen.

Uber die »Chunk-Suche« kénnen entweder die Chunks des gesamten Korpus (»Korpus Search«) oder eines
einzelnen Interviews (»Interview Search), einstellbar Gber das Dropdown-Menu, nach einem Topic samt
Schwellenwert gesucht werden.

[42]
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Topics: 100
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Weight 03 Korpus Search v
Chunk

weight Interview Nr  Chunk

0.5990997305708491 ~ MFLEEEED 23 Wir verstehen uns, das machen viele Russen so. Und &hm.... *BV:* Ich mache nicht so. Ich spreche auf Russisch, dann spreche ich auf Russisch ohne
deutsche Worter. Ich spreche auf Deutsch, ja nicht perfekt, nicht richtig, aber ich spreche auf Deutsch. Ja, so. . *CV:* Also Fiir mich manche Sachen
kann ich nicht auf Russisch erklaren. Ich kann auf Deutsch, aber auf Russisch nicht. Also doch kann ich schon aber schwierig. . *BV:* Ach, néchste
Frage, bitte. Haben Sie. . *CV:* . . #Int:* .. *DP:* Ehm. . *CV:* Das ist mein Handy. . *DP:* Ja ihr habt ja jetzt viel erzahlt, wie es am Anfang war. Wie
ist es mittlerweile fiar euch, wie ist jetzt euer Eindruck von Deutschland. . *CV:* Perfekt. Das ist bestes, was mit uns passieren kdnnte. Wir sind echt
sehr sehr zufrieden. . *BV:* hm ... *CV:* Wir mégen dieses Land. Wir wollen nicht zuriick oder nach irgendwelches noch Land. Nein. Wir haben uns
hier gefunden, also ich, fiir mich kann ich sagen Ich bin daheim . Dahoam, oder wie sagt man des, ja. . *DP:* Dahoam. . *CV:* Dahoam, ja, ja. Genau. .
. *BV:* Ja, mir gefallt auch. Ich habe @ber Deutschland getréumt. Ich wohne da. . *CV:* Ne... *DP:* Und i, is es in etwa so wie Du es dir vorgestellt
hast, oder. . *BV:* Nein, ah, ich habe mir tber deutsche Leute gedacht, zum Beispiel, gibt es einige intelligente, zum Beispiel freundlich wie in Kreis
in @I zum Beispiel gewohnt, aber andere.... *CV:* Das sind nicht, nicht Deutsche, dass sind Leute wir sagen, dass kann man nicht an der
Nationalitat shm ... *BV:* Nu Leute, ja. Gibt es Freundlich, gibt es unfreundlich und ja, aber ich habe gedacht, ein bisschen mehr freundlich missen
Deutschen sein .. *CV:* Der meint vielleicht, wir spiiren, dass, an uns sozusagen, dass wir Auslénder sind und das kommt ein bisschen von anderen
Leuten. Leute die nicht Auslander magen es gibt ja in jede Land, in jedem Land gibts solche Leute. Und da gibts ja auch die nicht zum Beispiel
Russen magen, es gibt auch. Und man spiirt das. Es gibt sowas auch..... *BV:* Nun, nein, zum Beispiel ich verstehe einige Worter nicht und das war
schwer. Ich habe Fihrerschein gemacht, bestanden, aber Lehrerin war Oh du verstehst nicht, du verstehst . Ich habe gesagt Ich lerne. Ich wohne
nur in Deutschland ein Jahr. Was, muss ich perfekt sprechen, oder was. Ja, ich werde weiter lernen, ich freundlich und so weiter. Ich zum Beispiel,
ich helfe immer. Wenn man braucht zum Beispiel braucht im Fitnessstudio Nachbar ich habe alles getragt. Wir sind nach Bar &hm zum Bank zum
Beispiel gefahren und wir haben alles geholfen, aber andere zum Beispiel Hilfe Andere Oh Sie sprechen nicht perfekt. Tschiss . . *CV:* Ich glaube,
man wird so behandelt, also wenn man hért wie wir auf Deutsch reden, ja. Und dann bildet man so ein Bild im Kopf, ja. Also, der redet nicht so gut
Deutsch, vielleicht der ist dumm oder so oder keine Ahnung. Und so ein Eindruck war von uns vielleicht auf am Anfang. Und das ist ja vielleicht bis
Jetzt noch so, aber das heift nicht, dass wir dumme Leute oder so, also wir haben ja auch die Schule besucht, wir kdnnen auch Schreiben, Lesen und
wir kénnen auch, wir sind auch in andere Richtungen gut, vielleicht wie andere Leute oder so, aber das ist das Problem. Man, man..... *BV:* hm .
*CV:* Man macht den ersten Eindruck von dem wann man sieht und wenn man was hort von dem Mensch. Und das ist natiirlich, glaube ich, war der
Fall, ja. Weil wiir haben natiirlich im Jobcenter oder so, wir haben, wir kbnnten nicht so gut reden, aber irgendwie, ich hab glaube ich, ich kann
sagen, dass ich Deutsch gelernt habe, so, ich hab nur einfach gesagt, was ich denke. Es war mir egal, wie ich den Satz baue. Bei mir war Nomen am
Ende, Verb am Anfang, das war mir egal. https://portal.oral-history.digital/mfl/de/interviews/m i

0.5933692597528868 MFLGNEEB 26 Also bei uns ging das ratz-fatz muss ich sagen. Die ganze Sache. Weil alles geklappt hat. Wir konnten Friedland alle quasi Deutsch. Und ich habe
meine Kinder vor unserer Reise fir ein dreiviertel Jahr in die gr-, Deutsch-Sprache-Kursus geschickt. Dass sie wenigstens etwas Ahnung haben, ja.
Na und wir beide mit der Frau, wir haben ja nur Deutsch gesprochen. Und wir, bei uns war fest, wenn wir die Grenze Gberschreiten, dann reden wir
nicht ein einziges polnisches Wort miteinander und das ist bis heute so.. *Int:* Warum. . *PU:* Ja, weil wir eben wollten, so lange nur Deutsch reden
bis die polnische Sprache eine Auslandssprache fir unsist. Also wenn jemand kommt jetzt auf, aus Polen dann, ich habe Schwierigkeiten mich zu
&uBern, alles, wenn die, die Sprache, ich will nicht als Pole existieren in Deutschland. Das ist fur mich die, die Grundlage alle, alle, die jetzt, sage mal
schlieBlich bekennen zu. Ich hatte die Frage bei meinem 18ten Geburtstag musste ich bei den Behorden und was sehr gefdrchtet war von allen
erklaren, was fiir eine Nationalitat ich bin, ja. Und viele hatten Angst. Also da hat, hat man die Staatsangehdrigkeit angegeben, natrlich
staatsangeharig war ich polnisch, weil ich dort gelebt habe. Aber die zweite Frage war Nationalitat. Und da haben viele, die sich als Deutsche
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Abb. 20: Textsuche in den Chunks, Interviews des Museums Friedland. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

AnschlieBend werden alle Ergebnisse in einer Tabelle mitsamt des Topic-Gewichts, der Interview-ID, der

[44]

Chunk-Nummer, dem unverarbeiteten Text und den ersten funf Topics des Chunks ausgegeben. Eine weitere
Analysemdglichkeit erweitert die Chunk-Suche, indem nicht nur der Text ausgegeben wird, sondern ahnlich
wie in der Overview alle relevanten Ebenen mit in die Ergebnisprasentation eingebunden werden, die
»Chunk-Analyzation«-Seite.
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Abb. 21: Chunk-Analyzation mit Chunk-Suche und weiteren Analyseebenen, Interviewausschnitt adg0021. [Screenshot: Philipp

Bayerschmidt 2026]
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Das Korpus kann nach einem bestimmten Topic samt Schwellenwert gefiltert werden. Das Balkendiagramm 45
zeigt die Topic-Verteilung der Ergebnisse, die Heatmap die Topic-Chunk-Verteilung an. Zusatzlich werden die

Anzahl der gefundenen Chunks und die Anzahl der jeweiligen Interviews ausgegeben. Wie in der Interview-
Heatmap kann durch die Auswahl eines Chunks der unverarbeitete Text angezeigt werden. Daneben finden

sich zum einen die gesamte Topic-Verteilung des einzelnen Chunks sowie die Summe aller Top-5 Topics in

den Ergebnissen. Wenn man den »Correlations«-Schalter aktiviert, kann die Suche noch um ein zweites Topic

samt Parameter als zusatzliche Filterfunktion ausgewahlt werden.

4.7 Nicht beriicksichtigte Funktionalitaten

Die Entwicklung des Dashboards hatte die Kombination von distant und close reading im Blick, um das 46
Wechselspiel von scalable reading zu ermdoglichen. Dabei wurden einige Funktionalitdten nicht umgesetzt,

weil sie fur dieses Ziel nicht zwingend notwendig erschienen. Dazu zahlt die aus dem LDAvis oder Topic Cloud
bekannte Topic-Wort-Verteilung, die die Verbindungen der Topics und gemeinsamer Worter untereinander
darstellt. Des Weiteren kdnnen innerhalb der Dokument-Ansicht die Wérter nicht entsprechend ihrer

zugehorigen Topics oder Stopwords farblich markiert werden, wie es beispielsweise im TwiC moglich ist.

Ebenso wurde darauf verzichtet, die Gewichtung der Worter in der Topic-Wort-Ansicht auszugeben.

5. Topic >Beheimatung« — ein Use Case

In meinem Promotionsprojekt Topic »Beheimatung« analysiere ich lebensgeschichtliche Interviews der Oral 47
History hinsichtlich enthaltener Erzahlungen Gber die Themen >Heimat< und >Beheimatungsprozesse<”,

Dabei soll untersucht werden, wie Menschen, die nach Deutschland gekommen und hier geblieben sind,
innerhalb ihrer Lebensgeschichten Uber diese Themen erzdhlen. Der Fokus liegt weniger auf der Einordnung
in die historische Entwicklung des Begriffs sHeimat<*, sondern vielmehr auf den individuellen Erzahlungen
und den Aspekten des persénlichen Verstandnisses sowie der eigenen Gestaltung von Heimat.” Welche
Erfahrungen haben die Menschen gemacht und wie lassen sich die verschiedenen Erzahlungen dieser
Migrant*innen auch mit Bezug auf die jeweiligen historischen Rahmenbedingungen vergleichen? Mithilfe von
Topic Modeling und dem OHTM-Dashboard wird das zuvor vorgestellte Forschungskorpus aus 991 Interviews
hinsichtlich dieses Forschungsinteresses analysiert. Dabei spielte das Dashboard nicht nur nach der finalen
Berechnung eine Rolle, sondern auch schon zuvor. Zur Bestimmung der verschiedenen Topic-Modeling-
Parameter (Topic-Anzahl, Chunk-Lange, Iterationen) ist es wichtig, die Ergebnisse zu analysieren und durch
das Vergleichen verschiedener Modelle die idealen Werte zu finden. Uber das Dashboard konnten visuelle
Vergleiche zur Verteilung der Topics Uber das Korpus durchgefuhrt werden. So erlaubten die verschiedenen
Visualisierungen (z. B. Balkendiagramm und Heatmap) in Kombination mit einem close reading bestimmter
Chunks und der Uberpriifung der zugeordneten Topics die Herausarbeitung wichtiger Erkenntnisse. Somit
half das Dashboard schon wahrend der Berechnung des Topic Models.”

Uber die Topic-Wérter-Ansicht konnte im OH.D-Modell das Topic 44 ausfindig gemacht werden, welches 48
aufgrund seiner Worter inhaltlich passend zum Thema >Beheimatungc« ist. Ziel war es dann, Uber die Topic-
Dokument-Verteilung die Interview-Chunks zu finden, in denen dieses Topic dominant ist und damit die
Textpassagen, in denen Uber Heimat und Beheimatung erzahlt wird.

* Vgl. Mitzscherlich 2019, S. 183-196.

* Vgl. Kiick 2022; Oesterhelt 2021; Scharnowski 2019.

* Vgl. Jager 2017, S. 12; Demantowsky 2021, S. 187; Mitzscherlich 2019, S. 184, 187-188.
* Vgl. Bayerschmidt / Mébus 2026.
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gehoren,stelle, spt, christus, gedanke, bibel, verwaltung, verteilen, mitglied, jesus, 1960, passieren, christi, bern, bottrop, tod, leber,
brader, jugend, ritz, heilig, kontakt, amtstrager, Fnfziger, lieb, 55, Gbernehmen, einladen, besuchen, verlag, uy, erfillen,
stammapostelhelfer, bezirksvorsteher, spaltung, héren, bereich, verkindigen, ziirich, schauen, essen, 51, altar, mittlerweile, wiederkommen,
werk, wi walter, einsetzen, werner, géttlich, krefeld, ordinieren,

richtig, tag, wussen, mensch, kennen, passieren, angst, gott, gehdren, horen, schén, schlimm, reden, tir, merken, hand, wussten, stimmen,
kopf, letzter, Fallen, lachen, schlecht, ruhig, riber, kaputt, herr, versuchen, woche, sogen, wusste, zeit, hauen, ehrlich, warten, tisch, zeigen,
hingehen, ruhe, schluss, rufen, unterhalten, dumm, passen, Gberlegen, ordnung, ecke, vergessen, moment, angucken, wahr, auge, abend,
rauskommen, abhauen, kommsen, freund, lieber, aufmachen, stunde, weiBen, anrufen, schlagen, melden, komisch, mitmachen, abends, lieb,
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000, niedrig, verlangen, gesetz, erhohen, untersttzung, versichern, abgeben, reichen, ausgeben, konto, 90, vertrag, einkommen, urlaub,

ich, regierung, bank, mitglied, gelten, woche, finanzieren, 700, 120, iberweisen,

ausstellung, stadt, museum, gedenkstatte, geschichte, projekt, ort, arbeit, ehemalig, verein, gruppe, veranstaltung, idee, einrichtung,
judisch, einladen, zeigen, grinden, haus, stelle, schiler, nati fali Forschung, anfang, kontakt, programm, disseldorf,
entstehen, unterstiitzen, konzept, padagogisch, initiative, presse, mitglied, iedlich, mensch, raum, wi gemeinde, vortrag,
geld, institution, achtziger, unterstitzung, villa, Fuhren, interessant, politisch, gebaude, region, entwickeln, historisch, opfer, ffentlichkeit,
fuhrung, land, schule, umsetzen, i in, intensiv, leiten, i i is, essen, i i
biirgermeister, aufgabe, beschaftigen, vorstand, bereich, dritter, mittel, engagiert, ehrenamtlich, leiter, archiv, stiftung, spenden,
wissenschaftlich, durchfiihren, zeitzeuge, international, biirger, geschehen, errichten, besucher, synagoge, volkshochschule, grunde,

i deutlich, isieren, dr, ion, fi i einsetzen,

bochum, verein, bochumer, bandzerrung, krieg, strae, gelsenkirchen, parallel, mensch, verheiraten, arbeit, schon, herr, arbeitsamt, sachten,
wohnen, wattenscheid, kennen, dienstverpflichten, lachen, madchen, kricht, morgens, schwer, moment, zeche, kaputt, krupp,
dienstverpfiichtung, kran, meister, haushalt, bentheim, chef, riber, paderborn, straBenbahn, gerd, dortmund, dick, bombe, krichte,
bandfehler, geld, gekricht, fallen, vorlesend, lisa, hecke, gerne, rausperen, ahrens, soldat, gelsenberg, betrieb, zwischendurch, langendreer,
kilppersbusch, remscheid, reden, werk, saverland, bricke, hochzeit, tot, gewohnen, uli, bescheid, ecke, Fus, emsch, tor, mhmm, chefin,
prima, herne, vorig, fréulein, bauunternehmer, hingehen, lieber, fritz, stimmen, angriff, kostganger, henkel, betriebsfahrer, freiwilli, theater,

Abb. 22: Topic-Wérter-Ansicht mit markiertem Topic 44. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

Topic-
Nummer

Ersten 20 Worter des Topics

44

deutsch, polen, deutschland, polnisch, sprache, russisch, pole, lernen, land, deutsche, familie,
russland, friedland, turkei, stadt, russe, heimat, auslander, turkisch, grenze,

Tab. 3: Topic-Wort-Verteilung des Topics 44.

Das Balkendiagramm (Abbildung 23) zeigt Gber die farbliche Unterteilung sehr deutlich, dass das Topic 44 in
mehreren Teilkorpora vorkommt und so eine sammlungsibergreifende Suche moglich ist: ZWA, ADG, MFL,

WDE.

[49]
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Abb. 23: Balkendiagramm mit markiertem Topic 44. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

Die Heatmap zeigt, dass es einige Interviews innerhalb des Korpus gibt, in denen Topic 44 im Durchschnitt [50]
markant prasent ist. Das Cluster im unteren Bereich der Heatmap zeigt, dass das Topic in den Interviews

einer Sammlung besonders stark vertreten ist. Diese Informationen sind ein erster Hinweis darauf,

welche Interviews eventuell mehrere Erzahlpassagen zum gesuchten Thema enthalten, das sich in der
durchschnittlichen Gewichtung wiederfindet.
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Abb. 24: Heatmap mit markiertem Topic 44. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]
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Nachdem Uiber die Textsuche die Chunks gefiltert wurden, in denen Topic 44 den héchsten Wert besitzt, zeigt ~ [51]

das hdchste Ergebnis eine interessante Textpassage.

ol Topic 44 Interview 1D  Interview ID
Oral-History.Digital
Weight 03 Korpus Search ~
weight Interview Nr Chunk Top 5 Topics
0.5990997305708491 MFLONEE 23 Wir verstehen uns, das machen viele Russen so. Und hm.... *BV:* Ich mache nicht so. Ich spreche auf Russisch, dann spreche ich auf Russisch 44 44 - Migration und Sprache:
ohne deutsche Warter. Ich spreche auf Deutsch, ja nicht perfekt, nicht richtig, aber ich spreche auf Deutsch. Ja, so. . *CV:* Also fiir mich 0.5990997305708491 (94 94 -
manche Sachen kann ich nicht auf Russisch erklaren. Ich kann auf Deutsch, aber auf Russisch nicht. Also doch kann ich schon aber schwierig. . Vergangenheit und
44 s *BV:* Ach nachste Frage bitte, Haben Sie, *CV:* _ *Int*  *DP-* Ehm, *CV:* Das ist mein Handv,, *DP:* Ja ihr habt ia jetzt viel erzahlt wie  Verarbeitung:
es am Anfang war. Wie ist es mittlerweile fir euch, wie ist jetzt euer Eindruck von Deutschland. . *CV:* Perfekt. Das ist bestes, was mit uns. 0.21392577268082863 |00 -
SR EE— passieren kannte. Wir sind echt sehr sehr zufrieden. . "BV:* hm .. *CV:* Wir mégen dieses Land. Wir wollen nicht zuriick oder nach Umbruch und Transformation:
Selnseh sprache rissich) irgendwelches noch Land. Nein. Wir haben uns hier gefunden, also ich, Fir mich kann ich sagen Ich bin daheim . Dahoam, oder wie sagt man | 0.04873578232889533 | 87 87-
ole lemen, tund, deutsches des, ja... *DP:* Dahoam. . *CV:* Dahoam, ja,ja. Genau.. .. *BV:* Ja, mir gefallt auch. Ich habe dber Deutschland getraumt. Ich wohne da.. *CV:* | Soiale Kontakte und Freizeit:
familie,russland, friedland, Ne...*DP:* Und s, is es in etwa so wie Du es dir vorgestellt hast, oder. . *BV:* Nein, ah, ich habe mir iber deutsche Leute gedacht, zum 0.02992986020180754 50 50-
tarkel, stadk, russe, heimat, Soicpiolrgibt-oeini i BoicpiokEroundlichiodakiaic Boicpiokgouohat-ab0radesmm it Dacsiadaichid Arbeit (auch i wA):
auslander, tarkisch, grenze, nicht Deutsche, dass sind Leute wir sagen, dass kann man nicht an der Nationalitat shm ... . *BV:* Nu Leute, ja. Gibt es freundlich, gibt s 0.020996276856984443
schule, tarke, wohnen, rchtig, unfreundlich und ja, aber ich habe gedacht, ein bisschen mehr freundlich missen Deutschen sein .. *CV:* Der meint vielleicht, wir spren,
kennen, zelt, sowjetunion, dass, an ns sozusagen, dass wir Auslander sind und das kommt ein bisschen von anderen Leuten. Leute die nicht Auslander mogen es gibt ja
litauen, besuchen, anfang, in jede Land, in jedem Land gibts solche Leute. Und da gibs ja auch die nicht zum Beispiel Russen mogen, es gibt auch. Und man spirt das. Es
gibt sowas auch.... *BV:* Nun, nein, zum Beispiel ich verstehe einige Warter nicht und das war schwer. Ich habe Fihrerschein gemacht,
el e bestanden, aber Lehrerin war Oh du verstehst nicht, du verstehst . ch habe gesagt Ich lerne. Ich wohne nur in Deutschland ein Jahr. Was,
@ TopicLabels muss ich perfekt sprechen, oder was. Ja, ich werde weiter lernen, ich freundlich und so weiter. ch zum Beispiel,ich helfe immer. Wenn man
TopicClusters braucht zum Beispiel braucht im Fitnessstudio Nachbar ich habe alles getragt. Wir sind nach Bar shm zum Bank zum Beispiel gefahren und wir
haben alles gehlfen, aber andere zum Beispiel Hilfe Andere Oh Sie sprechen nicht perfekt. Tschiss ... *CV:* Ich glaube, man wird so
behandelt, also wenn man hért wie wir auf Deutsch reden, ja. Und dann bildet man so ein Bild im Kopf, ja. Also, der redet nicht so gut
Deutsch, vielleicht der ist dumm oder so oder keine Ahnung. Und so ein Eindruck war von uns vielleicht auf am Anfang. Und das ist ja vielleicht
e o 91 bis jetzt noch so, aber das heiB nicht, dass wir dumme Leute oder so, also wir haben ja auch die Schule besucht, wir kénnen auch Schreiben,
Topics 100 Lesen und wir kannen auch, wir sind auch in andere Richtungen ut, vielleicht wie andere Leute oder so, aber das it das Problem. Man, man...
T e - *BV:* hm . *CV:* Man macht den ersten Eindruck von dem wann man sieht und wenn man was hort von dem Mensch. Und das ist natirlich,
glaube ich, war der Fall,ja. Weil wiir haben natarlich im Jobcenter oder so, wir haben, wir kénnten nicht so gut reden, aber irgendwie, ich hab
glaube ich, ich kann sagen, dass ich Deutsch gelernt habe, so,ich hab nur einfach gesagt, was ich denke. Es war mir egal, wie ich den Satz
[ o  con | baue. Bei mir war Nomen am Ende, Verb am Anfang, das war mir egal. [-hi 1 ews/mFiem—
0.5933692597528868 | MFLGEED 26 | Also bei uns ging das ratz-fatz muss ich sagen. Die ganze Sache. Weil alles geklappt hat. Wir konnten Friedland alle quasi Deutsch. Undich | 44 44 - Migration und Sprache:

habe meine Kinder vor unserer Reise fir ein dreiviertel Jahr in die gr-, Deutsch-Sprache-Kursus geschickt. Dass sie wenigstens etwas Ahnung
haben, ja. Na und wir beide mit der Frau, wir haben ja nur Deutsch gesprochen. Und wir, bei uns war fest, wenn wir die Grenze dberschreiten,
dann reden wir nicht ein einziges polnisches Wort miteinander und das it bis heute so.. *Int:* Warum. . *PU:* Ja, weil wir eben wollten, so

0.5933692597528868 | 7474 -
Empfindungen und Erinnern:
0.10623190637797401 |43 43-

lange nur Deutsch reden bis die polnische Sprache eine Auslandssprache fir ns ist. Also wenn jemand kommt jetzt auf, aus Polen dann, ich | Empfindungen:
habe Schwierigkeiten mich zu duBern, alles, wenn die, die Sprache, ich will nicht als Pole existieren in Deutschland. Das ist fur mich die, die  0.07849619799080361 9393 -
Grundlage alle, alle, die jetzt, sage mal schiieBlich bekennen zu. Ich hatte die Frage bei meinem 18ten Geburtstag musste ich bei den ReFlexion:

Behdrden und was sehr gefiirchtet war von allen erkléren, was fir eine Nationalitét ich bin, ja. Und viele hatten Angst. Also da hat, hat man

0.050625656043916625 | 63 63

Abb. 25: Textsuche mit dem hochsten Chunk zu Topic 44, Interviews des Museums Friedland. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt
2026]

Bei den hier Interviewten handelt es sich um zwei Personen, die aus Kasachstan nach Deutschland migriert [52]
sind. Die Textpassage zeigt sehr schon, wie die interviewten Personen sich in Deutschland heimisch fuhlen

und sogar den dialektalen Ausdruck »Dahoam« verwenden, um ihre Verbindung zum Ankunftsland zu
unterstreichen.

Fur den tatsachlichen Analyseprozess sind die Overview-Ansicht und die zahlreichen Verknipfungen der [53]
Analyseebenen sehr hilfreich. Fur die vorangegangen Teilschritte wurden fir eine deutlichere Darstellung die

Einzelansichten der Elemente der Overview-Ansicht gewahlt.
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*CV*: Wir verstehen uns, das machen viele Russen so, Und shm...
*BV*: Ich mache nicht so. Ich spreche auf Russisch, dann spreche ich auf Russisch ohne deutsche Worter. Ich
spreche auf Deutsch, ja nicht perfekt, nicht richtig, aber ich spreche auf Deutsch. Ja, so. .
2 - *CV*: Also fiir mich manche Sachen kann ich nicht auf Russisch erklaren. Ich kann auf Deutsch, aber auf
Russisch nicht. Also doch kann ich schon aber schwierig. .
*BV*: Ach, nachste Frage, bitte. Haben Sie. .
v
— Hinte.
— — *DP*: Ehm.
- — *CV*: Das ist mein Handy. .
Ly *DP*: Ja ihr habt ja jetzt viel erzahlt, wie es am Anfang war. Wie ist es mittlerweile fiir euch, wie ist jetzt euer
Eindruck von Deutschland. .
— *CV*: Perfekt. Das st bestes, was mit uns passieren kénnte. Wir sind echt sehr sehr zufrieden. .
- *BV*:hm..
*CV*: Wir mogen dieses Land. Wir wollen nicht zuriick oder nach irgendwelches noch Land. Nein. Wir haben
uns hier gefunden, also ich, fiar mich kann ich sagen Ich bin daheim . Dahoam, oder wie sagt man des, ja. .
o - *DP*: Dahoan. .
17 18 10 20 21 22 23 24 25 26 27 28 29 *CV*: Dahoam, ja, ja. Genau. ..
ks *BV*: Ja, mir geFallt auch. Ich habe iber Deutschland getraumt. Ich wohne da. .

Topic Clusters

Abb. 26: Overview-Ansicht. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

Die »Chunk-Analyse« ist nun fur das weitere Vorgehen von zentraler Bedeutung, da sie die Ergebnisse noch [54]
einmal nach einer anderen Logik sortiert, die fur die Forschung relevant ist. Denn vordergrindig werden
Interviewpassagen, in denen Uber Heimat und Beheimatungsprozesse gesprochen wird, gesucht. Sollte dies
beispielsweise nur in ein bis zwei Chunks stattfinden, wirde das in der Korpus-Heatmap unter Umstanden
Ubersehen werden, da sie in der durchschnittlichen Topic-Verteilung im Interview untergehen. Deshalb ist

die Kombination der verschiedenen Ergebnisebenen in der »Chunk-Analyse« sinnvoll, weil sie die Chunks als
eigenstandige Dokumente nutzt. Fir die nachste Analyse wurde nach allen Chunks gesucht, deren Wert tber

0.1 liegt, abhangig davon, dass der hochste Wert bei 0.5 lag und ein moglichst breites Spektrum abgebildet

werden sollte. Der Grenzwert konnte deshalb festgelegt werden, weil bei vorherigen Analysen von einzelnen
Textstellen auch passende Inhalte gefunden wurden, bei denen Werte von knapp Uber 0.1 lagen.
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Abb. 27: Chunk-Analyzation, Interviewausschnitt FZH / WdE 2027. [Screenshot: Philipp Bayerschmidt 2026]

Das Ergebnis zeigt, dass es fir Topic 44 insgesamt 1.153 Chunks mit einem Topic-Gewicht von uber 0.1 gibt, 55
die sich aus insgesamt 344 Interviews zusammensetzen. Die Anzeige oben rechts gibt noch eine genauere
Aufteilung der Archive, aus denen die Interviews stammen, an. Diese mithilfe des Dashboards gefundenen

Chunks kénnen anschlieRend in einem close reading weiter ausgewertet werden und die Ergebnisse in die
Topic-Korrelationen eingebunden werden.

6. Fazit

Die bisher bestehenden visuellen Analyse-Tools bieten in Ansatzen gute Moglichkeiten, Topic-Modeling- 56
Ergebnisse zu analysieren, jedoch haben sie einige entscheidende Mangel. So kdnnen zum einen nicht immer

alle Analyseebenen angesteuert werden, sondern meist nur eine eingeschrankte Auswahl, und zum anderen

ist die gleichzeitige Darstellung der Ebenen sowie die interaktive VerknUpfung nicht immer ausreichend

gegeben. Zudem sind einige der Angebote nicht open source zuganglich und besitzen eingeschrankte Import-
Formate. Ein Grundproblem besteht in der Varianz und den Anforderungen verschiedener Quellengattungen

und Forschungskorpora, die unterschiedliche Bedurfnisse an Topic-Modeling-Pipelines und Analyse-

Tools stellen. Zusatzlich sind die notwendigen Analyseebenen und deren Kombination nicht nur von der
Quellengattung, sondern auch von der jeweiligen Fragestellung abhangig.

Das OHTM-Dashboard bietet eine umfangreiche visuelle Analysemdglichkeit, die Zugriff auf nahezu alle 57
vorhandenen Analyseebenen bietet und diese interaktiv miteinander kombiniert. Dies ermdglicht einen

intuitiven Zugang, der sich Ebene fir Ebene verfeinern lasst. Mithilfe des OHTM-Dashboards ist es méglich,

das Korpus aus lebensgeschichtlichen Interviews auf ein gesuchtes Topic hin zu analysieren. Dabei ist das
Dashboard nicht nur wahrend der Analyse anwendbar, sondern auch bereits zuvor wahrend der Topic-
Modeling-Berechnung zur Validierung und zum Vergleich von verschiedenen Modellen, um Parameter

zu bestimmen. Auch wenn das Dashboard durch die Ausgabe von Timecodes und einem Direktlink zum

Interview im Archiv auf lebensgeschichtliche Interviews aus dem OH.D-Archiv spezialisiert ist, kann es ohne
Probleme mit reinen TXT-Dateien genutzt werden. Denn das Dashboard funktioniert auf Grundlage des
OHTM-Files, das durch die OHTM-Pipeline erstellt wird, die neben den Transkript-CSV-Dateien auch TXT-
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Dateien verarbeiten kann. Durch den Open-Source-Zugang und einen modularen Aufbau ist sowohl die
Pipeline als auch das Dashboard individuell anpassbar. Durch die Kombination des OHTM-Files und des
Dashboards ist es dartber hinaus méglich, Forschungsergebnisse anderer Forscher*innen zu evaluieren,
indem Zugriff auf das OHTM-File gewahrt wird und dieses mit dem Dashboard gedffnet werden kann.
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